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บทคัดย่อ 

 ปัจจุบันงานทางด้านการรู้จำภาพ
หรือข้อความโดยใช้เทคนิค Deep Learning มี
การพัฒนาขึ ้นอย่างต่อเนื ่อง โดยสามารถสอน
โมเดลให้จดจําแค่บางสิ ่งเพื ่อใช้ในบางงานที่มี
ความเฉพาะเจาะจงได ้ โดยในงานนี ้จะเป็น
ลักษณะการจ าแนกภาพเอ็กซ์เรย์ของปอด ซึ่งจะ
ใช้หลักการ Image Processing มาใช้ในขั้นตอน 
Pre-process เป็นขั้นตอนการเตรียมข้อมูลก่อน
เข้าไปประมวลผลในโมเดล จากนั้นจึงใช้โมเดล
การเรียนรู้เชิงลึก (Deep learning) ได้เรียนรู้การ
จำแนกประเภทของปอด โดยใช้โมเดลที่ผ่านการ
เร ี ยนร ู ้ มาแล ้ วท ี ่ ม ี  พ ื ้ นฐานมาจาก CNN 
(Convolutional Neural Network) ที่ม ีช ื ่ อว่า 
VGG16 ResNet50 และ Inception และท าการ
วัดและเปรียบเทียบประสิทธิภาพว่า การท า Pre-
processing ช่วยให้การจ าแนกภาพเอ็กซ์เรย์
ปอด แม่นย าขึ้นหรือไม่ ผลการวัดประสิทธิภาพ
ได้ให้ผลที่น่าพึงพอใจและนําโมเดลปรับใช้ในงาน 
หลาย ๆ ด้าน 

1.บทนำ 

 ในปี พ.ศ. 2562- ปัจจุบัน(พ.ศ.2564) การ
แพร่ระบาดของโรค COVID-19 (โควิด-19) 

 มีจำนวนที่เพิ่มมากขึ้นอย่างต่อเนื่อง จากข้อมูล
โดยองค์การอนามัยโลก (WHO) ประเทศไทย ระบุ
ว่าโรคนี้สามารถแพร่จากคนสู่คนผ่านทางละออง
น้ำมูก น้ำลายจากจมูกหรือปากซึ ่งออกมาเมื่อ
ผู้ป่วยโรคโควิด 19 ไอ จามหรือพูด ละอองเหล่านี้
ค่อนข้างหนัก ไปไม่ได้ไกล และจะตกลงสู่พื้นอย่าง
รวดเร็ว เรารับเชื้อโรคโควิด-19 ได้จากการหายใจ
เอาละอองเข้าไปจากผู้ป่วย  

ข้อมูลการเสียชีวิตของผู้ป่วยติดเชื้อ COVID-19 ใน
ไทย พบว่ามีอาการปอดอักเสบร่วมด้วย โดยระบุ
ว่า ส่วนมากการเสียชีวิตจะมาจากจากการที่ผู้ป่วย
ม ีอาการปอดอักเสบ   และเราสามารถตรวจ
วินิจฉัยโรค COVID-19 (โควิด-19) ได้ด้วยวิธีการ
ตรวจหาความเสียหายของปอด จากภาพเอกซเรย์
ปอด (chest x-ray) ภาพเอกซเรย์คอมพิวเตอร์ 
(CT scan) หรือภาพจากเครื่อง SPECT เพ่ือ ยืนยัน
ผ ล ก า ร เ ป ็ น ต ิ ด เ ช ื ้ อ  COVID-19 (โ ค ว ิ ด -
19)  เครื ่องมือสร้างภาพดังกล่าว ช่วยให้แพทย์
สามารถตรวจวินิจฉัยการติดเชื้อ COVID-19 (โค
วิด-19) ได ้

ดังนั ้นผู ้จ ัดทำจึงมีแนวคิดว่าจะนำเทคนิคการ
ประมวลผลภาพ (การปรับปรุงคุณภาพภาพ) มา
ช่วยทำให้แพทย์ผู้เชี่ยวชาญสามารถวิเคราะห์ภาพ
จำนวนมากได้อย่างรวดเร ็ว และเป็นการเพ่ิม
ประสิทธิภาพในการวินิจฉัยโรคได้ดีขึ้น  เพื่อใช้ใน



95 

 

การตรวจว ิน ิจฉ ัยโรค COVID-19   (โคว ิด-19) 
เพื่อให้สะดวก รวดเร็ว ง่ายต่อการใช้งาน และมี
ประสิทธิภาพ 

2.ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง 

การปรับปรุงคุณภาพของภาพ 

 ในการประมวลภาพนั ้นการปร ับปรุง
คุณภาพของภาพได้กลายมาเป็นอีกปัจจัยหนึ่งที่มี
ความสำคัญและช่วยให้การประมวลผลภาพใน
ลำดับต่อไปนั้นทำได้ง่ายขึ้น ภาพดิจิทัลโดยทั่วไป
นั้นเกิดจากดิจิไตส์จากข้อมูลที่อยู่ในรูปแบบคลื่นให้
กลายมาเป็นข้อมูลแบบจำกัด ดังนั ้นบ่อยครั ้งที่
สภาพแวดล้อมต่างๆ ทำให้ภาพที่เราได้มานั้นไม่ได้
เหมาะในการนำมาประมวลผลเพ่ือให้ได้ผลลัพธ์ที่ดี 
ด ังนั ้นการปรับปรุงคุณภาพของภาพก่อนการ
ประมวลผลจึงเป็นสิ ่งที ่จำเป็น โดยทั ่วไปการ
ปรับปรุงคุณภาพของภาพนั้นจะดำเนินการก่อน
การประมวลผลภาพจริง หรือบางครั ้งจะเร ียก
ขั้นตอนนี้ว่า ขั้นตอนการประมวลผลภาพก่อนการ
ประมวลผลจริง (image pre-processing)  

 การปรับปรุงคุณภาพของภาพเป็นเทคนิค
ในการประมวลผลภาพในระดับล่างที ่มักจะถูก
นำ ไปใช  ในการประมวลผลภาพก ่ อนการ
ประมวลผลจร ิ ง  ( pre-processing) โ ดยการ
ปร ับปร ุงค ุณภาพของ ภาพน ั ้น จะเป ็นการ
เปลี่ยนแปลงคุณสมบัติของภาพไม่ว่าจะเป็นเรื ่อง
ของสี ความสว่าง หรือ แม้แต่ ความคมชัดของภาพ 
รวมถึงการกำจัดสิ่งที่ไม่จำเป็นและอาจจะทำให้
การประมวลผลในขั้นตอนถัดไปยากข้ึน 

 การเพ่ิมคอนทราสต์ของภาพ (contrast 
enhancement) 

เป็นอีกกระบวนการหนึ่งที่สามารถ ทำได้ด้วยการ
ดำเนินการกับฮีสโตรแกรมของภาพ ซึ่งคอนทราสต์
ของภาพนั ้นจะทำให ้ เราสามารถ เห ็นความ
แตกต่างระหว่างค่าสีที่มีความต่างกันได้ชัดเจนขึ้น 
โดยทั ่วไปการเพิ ่มคอนทราสต์ของภาพ นั ้นจะ
ดำเนินกับภาพที่มีค่าสีในภาพนั้นใกล้เคียงกัน และ
ในบางครั้งการที่มีคอนทราสต์ที่ไม่เหมาะ สมจะให้
เราไม่สามารถเห็นรายละเอียดบางส่วนในภาพ
อย่างชัดเจน เช่น ตัวอย่างของการปรับปรุง คอนท
ราสต์ภาพแสดงดังภาพประกอบ 

 
ภาพที่มีคอนทราสต์ต่ำ 

  
          ภาพหลังจากการปรับคอนทราสต์ 

3.ขั้นตอนการดำเนินงาน 

 ทำการการเก็บข้อมูลตัวอย่างของภาพ
เอกซ์เรย์ปอด โดยมีจำนวนของภาพที่ใช้ทั ้งหมด 
(data set) 678 ภาพ  แบ ่งเป ็นช ุดข ้อม ูลฝึก 
(training set) 539 ภาพ และชุดข้อมูลทดสอบ 
( testing set) 139 ภาพ โดยแบ ่ งออกเป ็น 3 
classes โดยแยกตามสภาวะความเสียหายของ
ปอด คือ 1.ปอดมีการติดเชื้อโควิด-19 2. ปอดมี
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สภาวะปอดอักเสบ (Pneumonia)  และ 3. ปอด
ไม่มีความเสียหาย (ปกติ) 
 จากนั ้นนำ dataset ไปทำการปรับปรุง
ค ุณภาพภาพ โดยร ูปแบบในการทำ  Pre -
Processing นั้นจะทำการสลับทั้ง 3 วิธี เรียงลำดับ
วิธีใดทำก่อนหลัง จะได้ทั้งหมด 6 รูปแบบ ได้แก่  
1.Transformation -> Contrast -> Deblur 
2.Transformation -> Deblur -> Contrast 
3.Contrast -> Deblur -> Transformation 
4.Contrast -> Transformation -> Deblur 
5.Deblur -> Contrast -> Transformation 
6.Deblur -> Transformation -> Contrast 
 หลังจากการทำ Pre-Processing  ทั้ง 6 
รูปแบบเสร็จสิ ้น จะนำไปวัดประสิทธิภาพด้วย 
CNN โดยใช้ 3 โครงสร้าง ได้แก่ 
 - Inception-V3 
 - VGG-16 
 - ResNet 50-V2 

 จะได้การจำแนกทั้งหมด 7 แบบ จากนั้น 
นำผลล ัพธ ์  การจำแนกโดยไม ่ ได ้ทำ  Pre – 
Processing และ การจำแนกโดยการทำ Pre - 
Processing ทั้ง 6 วิธี มาเปรียบเทียบกัน ว่าการ
ทำ Pre- Processing ทั้ง 6 วิธี นั้น มีวิธีใด ที่ช่วย
ให้ CNN มีการจำแนกภาพได้มีประสิทธิภาพมาก

ข ึ ้นหร ือไม ่  และว ิธ ี ใดเป ็นว ิธ ีท ี ่ด ีท ี ่ส ุด โดย
เปรียบเทียบด้วยค่าใน Cofusion Matrix  
 
4.การทดสอบระบบ 
 ผลการทดลองวัดประสิทธิภาพในการ
จำแนกภาพถ่ายเอ็กซ์เรย์ปอด  

 

CNN 
ResNet50-

V2 
VGG16 

Inception-
V3 

Original 52% 56% 52% 
CDN 46% 56% 53% 
CND 42% 54% 55% 
DCN 45% 55% 53% 
DNC 44% 55% 55% 
NCD 42% 53% 58% 
NDC 46% 52% 51% 

 

 
5.สรุปผลและข้อเสนอแนะ 
 โครงงานนี้จะช่วยเพิ่มประสิทธิภาพของ
การจำแนกภาพถ ่ายเอ ็กซ ์ เรย ์ปอด  โดยใช้
คอมพ ิวเตอร ์มา  ช ่วยในการจ ําแนกด ้วยว ิธี  
Convolutional Neural Network  (CNN) แล ะ
จัดเก็บข้อมูลในระบบดิจ ิท ัล  ซึ ่งจะทำให้  การ
จำแนกภาพถ่ายเอ็กซ์เรย์ปอด  มีความแม่นยำ
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มากกว่าขึ้น จากการทดลองวัดประสิทธิภาพในการ
จำแนกภาพถ่ายเอ็กซ์เรย์ปอด โดยใช้ข้อมูลฝึกฝนที่
ยังไม่ได้ทำการปรับปรุงคุณภาพภาพ  ทั้งหมด 3  

ประเภท คือ ปอดปกติ ปอดอักเสบ และปอดติด
เชื้อโควิด-19  ในการฝึกฝนและทดสอบโมเดลเพ่ือ
ใช้ในการจำแนกภาพถ่ายเอ็กซ์เรย์ปอด  ด้วยวิธี 
CNN ทั้งหมด 678 ข้อมูล ซึ่ง จากผลการทดลอง
พบว่าการจำแนกภาพถ่ายด้วย CNN Resnet50-
V2 สามารถค ัดแยกได ้ถ ูกต ้องประมาณ  52% 

จำแนกภาพถ่ายด้วย  CNN VGG16 สามารถคัด
แยกได ้ถ ูกต ้องประมาณ  56%  และ  จำแนก
ภาพถ่ายด้วย CNN Inception สามารถคัดแยกได้
ถูกต้องประมาณ 52 %   
 จะเห็นได้ว่า ว่าการทำ Pre-processing 
ทำให้ประส ิทธ ิภาพของ ResNet และ VGG16 
ล ด ล ง ใ น ท ุ ก ร ู ป แ บ บ  ส ่ ว น  Inception มี
ประสิทธิภาพขึ้น โดดยเฉพาะในรูปแบบของ NCD 
(Normalized,  Contrast, Deblur) ซ ึ ่ ง มี
ประสิทธิภาพเพ่ิมข้ึนถึง 6% 
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