
 
 

 

บทที่ 4 

ผลการทดลอง 

โครงงานปริญญานิพนธ์ฉบับนี้นำเสนอระบบค้นหาสุนัขด้วยการเรียนรู้เชิงลึก (Find My Dog 
application using Deep Learning) ซึ่งบทความนี้จะประเมินประสิทธิภาพที่ได้จากโมเดลด้วยชุด
ข้อมูลตรวจสอบ และเปรียบเทียบสถาปัตยกรรม CNN และผลการทดลองของโมเดลที่ได้จากการ
ประเมินประสิทธิภาพ  

4.1 วิธีการทดลอง 

4.1.1 การเตรียมชุดข้อมูลก่อนการเรียนรู้ 

จากชุดข้อมูลสำหรับ Fine-grained มีทั้งหมด 16,967 ภาพ และชุดข้อมูลสำหรับ Multi-
label มีทั้งหมด 13,864 ภาพ โดยแต่ละโมเดลสามารถแบ่งชุดข้อมูลออกเป็น 2 ส่วน ได้แก่ ชุดข้อมูล
การเรียนรู้ 80 เปอร์เซ็นต์ และชุดข้อมูลการตรวจสอบ 20 เปอร์เซ็นต ์ 

ตารางท่ี  4.1 การแบ่งข้อมูลสำหรับการทำ Classification 

Classification 
จำนวนข้อมูล 

การเรียนรู้ (80%) การตรวจสอบ (20%) การทดสอบ 
Fine-grained 12,994 3,973 

2,558 
Multi-label 11,092 2,772 

4.1.2 การตั้งค่าการฝึกการเรียนรู้ (Training setting) 

ตารางท่ี  4.2 การตั้งค่าการฝึกการเรียนรู้ 
Function Description 

Threshold 
ค่ากลางในการแปลงค่าทำนาย 

0.5 

Epoch 
กำหนดรอบการเรียนรู้ 

15 

Batch size 
ขนาดของชุดข้อมูล 

32 
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ตารางท่ี  4.2 การตั้งค่าการฝึกการเรียนรู้ (ต่อ) 
Function Description 

Train base CNN 
ฝึกการเรียนรู้โมเดล ส่วนที่หาคุณลักษณะเด่น
ของรูปภาพ (Feature Extraction)  

Inception V3, ResNet50 

Image size 
กำหนดขนาดภาพที่จะทำการฝึกทั้งหมด 

277 

Activation for Multi class 
แปลงผลรวมเพ่ือให้ได้ผลลัพธ์สำหรับการจัด
หมวดหมู่สายพันธุ์ หู หาง ขน ปลอกคอ 

SoftMax 

Activation for Multi-label 
แปลงผลรวมเพ่ือให้ได้ผลลัพธ์สำหรับการจัด
หมวดหมู่สีตัว 

Sigmoid 

Optimizer Adam, Learning rate 0.00001 

4.2 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการรู้จำจากสถาปัตยกรรม CNN 

4.2.1 การประเมินประสิทธิภาพโมเดล 

ในการจำแนกสายพันธุ์ได้ประยุกต์ใช้ร่วมกับสถาปัตยกรรม CNN โดยทำการเลือกใช้
สถาปัตยกรรม Inception V3 และ ResNet50 ตามลำดับเพ่ือหาผลการเรียนรู้ที่มีประสิทธิภาพที่ดีที่สุด 
โดยทำการปะเมินประสิทธิภาพโมเดลด้วย confusion matrix ในการทดลองนี้ ได้ใช้ข้อมูลในการเรียนรู้
ในการทำ Fine-grained classification สำหรับสายพันธุ์ การทำ Multi-label classification สำหรับ
หู หาง สีตัว ขน ปลอกคอ  

การประเมินผลประสิทธิภาพด้วย confusion matrix กับชุดข้อมูลตรวจสอบ 20 เปอร์เซ็นต์
จากข้อมูลทั้งหมด จากนั้นนำข้อมูลสำหรับประเมินประสิทธิภาพแต่ละหมวดหมู่ หาค่าความแม่นยำ 
(Precision), ค่าความระลึก (Recall) ด้วย Confusion Matrix ทีมี่ค่ากลางเป็น 0.5 เมื่อได้ผลลัพธ์แล้ว
นำค่าทั้งสองหาค่าความถูกต้อง (Accuracy) 

ผลลัพธ์การแยกประเภทในแต่ละหมวดหมู่จะแสดงรายละเอียดทั้งหมด ดังนี้  
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ตารางท่ี  4.3 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของสายพันธุ์ 

Inception V3 
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ตารางท่ี  4.3 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของสายพันธุ์ (ต่อ) 

ResNet50 
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ตารางท่ี  4.4 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของหู 
Inception V3 ResNet50 

  

 

ตารางท่ี  4.5 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของหาง 
Inception V3 ResNet50 
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ตารางท่ี  4.6 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของสีตัว 
Inception V3 ResNet50 

  

 

ตารางท่ี  4.7 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของขน 
Inception V3 ResNet50 
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ตารางท่ี  4.8 รายละเอียดการคำนวณ Confusion Matrix ของปลอกคอ 
Inception V3 ResNet50 

  

 
 

 จากผลการประเมินประสิทธิภาพ พบว่าค่าความถูกต้องของสถาปัตยกรรม Inception 
V3 ดีกว่าหรือใกล้เคียงอยู่ที่ประมาณ 2-3 เปอร์เซ็นต์เมื่อเทียบกับ ResNet50  และได้ทำการทดสอบกับ
ภาพ 100 ภาพ พบว่าโมเดลที่ประยุกต์ใช้กับสถาปัตยกรรม Inception V3 ได้ผลลัพธ์ที่ถูกต้องมากกว่า 
ดังนั้นเราจึงเลือกใช้สถาปัตยกรรม Inception V3 ประยุกต์ร่วมกับโมเดล 

 จากการทดสอบดังกล่าวสามารถแสดงภาพตัวอย่างที่ได้จากการทำนายผลลัพธ์ โดย
ยกตัวอย่างได้ดังตารางต่อไปนี้  



58 
 

 

ตารางท่ี  4.9 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 1 

ภาพที่ 1 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ บีเกิ้ล บีเกิ้ล บีเกิ้ล 

หู หูตก หูตก หูตั้ง 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีดำ, สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลเข้ม, สีขาว 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนสั้น 

ปลอกคอ ปลอกคอสีแดง ปลอกคอสีแดง ไม่มีปลอกคอ 

ตารางท่ี  4.10 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 2 

ภาพที่ 2 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ บีเกิ้ล บีเกิ้ล บีเกิ้ล 

หู หูตก หูตก หูตก 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีดำ, สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลเข้ม, สีขาว 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนยาว 

ปลอกคอ ปลอกคอสีน้ำเงิน ปลอกคอสีแดง ไม่มีปลอกคอ 
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ตารางท่ี  4.11 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 3 

ภาพที่ 3 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ ชิวาว่า ชิวาว่า ชิวาว่า 

หู หูต้ัง หต้ัูง หต้ัูง 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีดำ,สีขาว สีดำ,สีขาว สีขาว 
ขน ขนยาว ขนยาว ขนยาว 

ปลอกคอ ปลอกคอสีฟ้า ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 

ตารางท่ี  4.12 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 4 

ภาพที่ 4 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ หลังอาน เยอรมัน เชเพิร์ด บางแก้ว 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตก 
หาง หางยาว หางยาว หางสั้น 
สีตัว สีดำ, สีน้ำตาลอ่อน สีน้ำตาลเข้ม สีน้ำตาลเข้ม 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนยาว 

ปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 
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ตารางท่ี  4.13 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 5 

ภาพที่ 5 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ หลังอาน หลังอาน บีเกิ้ล 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตก 
หาง หางยาว หางยาว หางสั้น 
สีตัว สีน้ำตาลเข้ม สีน้ำตาลเข้ม สีขาว 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนสั้น 

ปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 

ตารางท่ี  4.14 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 6 

ภาพที่ 6 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ เพมโพร์ก คอร์กี้ เพมโพร์ก คอร์กี้ เพมโพร์ก คอร์กี้ 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตก 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลเข้ม, สีขาว 
ขน ขนยาว ขนยาว ขนยาว 

ปลอกคอ ปลอกคอสีดำ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 
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ตารางท่ี  4.15 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 7 

ภาพที่ 7 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ ปอมเมอเรเนียน ปอมเมอเรเนียน ปอมเมอเรเนียน 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตั้ง 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีขาว สีขาว สีขาว 
ขน ขนยาว ขนยาว ขนยาว 

ปลอกคอ ปลอกคอสีดำ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 

ตารางท่ี  4.16 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 8 

ภาพที่ 8 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ เฟรนช์ บูลด็อก เฟรนช์ บูลด็อก เฟรนช์ บูลด็อก 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตก 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีดำ, สีขาว สีดำ, สีขาว สีขาว 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนสั้น 

ปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 
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ตารางท่ี  4.17 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 9 

ภาพที่ 9 

 

Model ผลเฉลย 
ผลทำนายจากสถาปัตยกรรม 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ เพมโพร์ก คอร์กี้ เพมโพร์ก คอร์กี้ เพมโพร์ก คอร์กี้ 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตั้ง 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีน้ำตาลอ่อน, สีขาว สีขาว 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนสั้น 

ปลอกคอ ปลอกคอสีทอง ไม่มีปลอกคอ ไม่มีปลอกคอ 

ตารางท่ี  4.18 ตัวอย่างผลลัพธ์การทำนายจาก 2 สถาปัตยกรรมที่ประยุกต์ใช้กับโมเดลภาพที่ 10 

ภาพที่ 10 

 

Model ผลเฉลย 
ผลเฉลย 

Inception V3 ResNet50 
สายพันธุ์ โดเบอร์แมน โดเบอร์แมน โดเบอร์แมน 

หู หูตั้ง หูตั้ง หูตั้ง 
หาง หางสั้น หางสั้น หางสั้น 
สีตัว สีดำ, สีน้ำตาลเข้ม สีดำ, สีน้ำตาลเข้ม สีดำ, สีน้ำตาลเข้ม 
ขน ขนสั้น ขนสั้น ขนสั้น 

ปลอกคอ ปลอกคอสีเขียว ปลอกคอสีเขียว ปลอกคอสีเขียว 
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ตารางท่ี  4.19 สรุปผลการประเมินประสิทธิภาพและการเลือกใช้ 
แบบเดิม Accuracy (%) เลือกใช้ 

สายพันธุ์ 96 ✓  
ห ู 96 ✓  

หาง 76 ✓  
สีตัว 68 ✓  

ขน 45 × 
ปลอกคอ 86 × 

จากผลการเรียนรู้ของ 2 ปัตยกรรม ทั้ง 6  โมเดล โดยการทดลองดังกล่าว โดยที่โมเดลจากที่
ไดเ้ลือกเรียงจากค่า accuracy สูงไปต่ำ พบว่าโมเดลขนและปลอกคอมีค่า Precision และค่า Recall 
ต่ำ และเม่ือนำโมเดลทั้ง 2 ไปทำนายผลกับรูปภาพสุนัข 100 รูป มีค่าเฉลี่ยการทำนายถูกต้องที่ต่ำ จึง
เลือกมาใช้แค ่4 โมเดลจากทั้ง 6 โมเดล คือ โมเดลสายพันธุ์ หู หาง สีตัว  

4.2.2 รายละเอียดการ weight คะแนนเพื่อใช้ในการค้นหาสุนัขท่ีต้องการ 

การให้ weight คะแนนเข้ามาแก้ปัญหาการค้นหาสุนัขไม่เจอ กรณีถ่ายสุนัขตัวเดิมแต่ละมุม
ทำให้ feature ไม่ตรงกัน การให้คะแนนเพ่ือแสดงผลค่าที่ใกล้เคียงมากท่ีสุด 

ตารางท่ี  4.20 การ weight คะแนน  
รายการ คะแนน 

สายพันธุ์อันดับที่ 1 4 
สายพันธุ์อันดับที่ 2 1 
ห ู 2 
หาง 1 
สีดำ 0.5 
สีน้ำตาลเข้ม 0.5 
สีน้ำตาลอ่อน 0.5 
สีขาว 0.5 

รวม 10 
หลักการกำหนดค่าคะแนนได้ค่าการหาช่วงของค่าคำตอบที่ดีที่สุดจาก 100 รูปที่ใช้ทำการ

ทดสอบท่ีจะแสดงรายการ weight คะแนนได้ดังนี 
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ตารางท่ี  4.21 ตัวอย่างผลลัพธ์การ weight คะแนนภาพที่ 1 

โดยจะแสดงรายละเอียดชื่อรายการ ได้ดังนี้ 
 breed1 คือชื่อสายพันธุ์ที่ทำนายอันดับที่ 1  
 breed2 คือชื่อสายพันธุ์ที่ทำนายถูกต้อง แต่มีโอกาสอยู่ในอันดับที่ 2  
 ear_prob คือค่าความน่าจะเป็นของหูที่ได้จากการทำนาย 
 tail_prob คือค่าความน่าจะเป็นของหางที่ได้จากการทำนาย 
 black คือค่าความน่าจะเป็นของสุนัขที่มีสีดำ 
 dark_brown คือค่าความน่าจะเป็นของสุนัขที่มีสีน้ำตาลเข้ม 
 light_brown คือค่าความน่าจะเป็นของสุนัขที่มีสีน้ำตาลอ่อน 
 white คือค่าความน่าจะเป็นของสุนัขที่มีสีขาว 
 total คือผลรวมคะแนนที่ได้จากการ weight คะแนน 

ภาพที่ 1 

 

รายการที่ได้จากการทำนาย : 

 

รายการที่ได้จากการ weight คะแนน : 
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ตารางท่ี  4.22 ตัวอย่างผลลัพธ์การ weight คะแนนภาพที่ 2 

ภาพที่ 2 

 

รายการที่ได้จากการทำนาย : 

 

รายการที่ได้จากการ weight คะแนน : 
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ตารางท่ี  4.23 ตัวอย่างผลลัพธ์การ weight คะแนนภาพที่ 3 

ภาพที่ 3 

 

รายการที่ได้จากการทำนาย : 

 

รายการที่ได้จากการ weight คะแนน : 
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4.3 ตัวอย่างการทำนายบน Mobile Application 

(ก) หน้าแรก 
 

(ข) หนา้รายงานสุนัขที่พบ 
 

(ค) หน้าเมนูเลือกรูปภาพ

ภาพประกอบที่ 4.1 ตัวอย่างการทำนายบน Application สำหรับการรายงานสุนัขท่ีพบ ภาพที่ 1 

 
(ก) หน้าคลังรูปภาพ 

 
(ข) หน้ารายงานสุนัขที่พบ 

หลังเลือกรูปภาพ 

 
(ค) หน้าดูรายละเอียด 

ภาพประกอบที่ 4.2 ตัวอย่างการทำนายบน Application สำหรับการรายงานสุนัขท่ีพบ ภาพที่ 2 
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(ก) หน้าแรก 

 
(ข) หน้าค้นหา 

 
(ค) หน้าเมนูเลือกรูปภาพ

ภาพประกอบที่ 4.3 ตัวอย่างการทำนายบน Application สำหรับการค้นหาสุนัข ภาพที่ 1 
 

 
(ก) หน้าคลังรูปภาพ 

 
(ข) หน้าค้นหา 

หลังเลือกรูปภาพ 

 
(ค) หน้าแสดงรายการค้นหา

ภาพประกอบที่ 4.4 ตัวอย่างการทำนายบน Application สำหรับการค้นหาสุนัข ภาพที่ 2 
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(ก) หน้าดูรายละเอียดรายการที่ 1 

 
(ข) หน้าดูรายละเอียดรายการที่ 2

ภาพประกอบที่ 4.5 ตัวอย่างการทำนายบน Application สำหรับการค้นหาสุนัข ภาพที่ 3 

4.4 สรุปและวิเคราะห์ผลการทดลอง 

จากการทดลองในการหาสถาปัตยกรรม CNN ที่ดีที่สุดโดยการทดลองจากภาพจำนวน 3,973 ภาพ 
พบว่าสถาปัตยกรรม Inception V3 มีค่า Accuracy เป็น 96 เปอร์เซ็นต์ เมื่อเทียบกับสถาปัตยกรรม 
ResNet50 จากตารางการทดลองที่ 4.3 และตารางการทดลองที่ 4.4 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพจาก
การคำนวณ Confusion Matrix และทำการทดสอบกับภาพจริงและเปรียบเทียบกับผลทำนาย จึงทำให้
สรุปได้ว่าสถาปัตยกรรม Inception V3 มีประสิทธิภาพในการทำนายที่ดีกว่า ดังนั้นในงานนี้จึงเลือกใช้
สถาปัตยกรรม Inception V3 สำหรับการนำมาประยุกต์ใช้กับตัวโมเดลที่ทำการออกแบบ  

จากการวิเคราะห์การทดสอบทั้งหมดจึงสามารถสรุปได้ว่า โมเดลที่เหมาะสมที่สุดคือโมเดลที่มี
สถาปัตยกรรม Inception V3 มาประยุกต์ใช้ จึงได้นำโมเดลดังกล่าวมาประยุกต์ใช้กับ Application 
เพ่ือเป็นการใช้งานโปรแกรมระบบค้นหาสุนัขด้วยการเรียนรู้เชิงลึก 

เนื่องจากในส่วนของการทำ Multi-label classification ซึ่งเป็นการหาคุณลักษณะเฉพาะ ได้มีการ
นำโมเดลทั้ง 5 โมเดลได้แก่ หู หาง สีตัว ขน ปลอกคอ มาทดสอบกับภาพจำนวน 2,772 ภาพ พบว่า
โมเดลขนและปลอกคอมีการประเมินประสิทธิภาพโมเดลที่มีค่า Precision และ Recall ต่ำ แล้วเมื่อได้
นำมาทดสอบกับข้อมูลจริง แล้วผลไม่เป็นไปตามที่คาด ผลทำนายส่วนมากไม่ตรงกับผลเฉลยเพราะ
ข้อมูลภาพประเภทปลอกคอมีความหลากหลายของข้อมูลน้อยกว่าชุดข้อมูลอื่นๆ ซึ่ง label ไม่มีความ
สมดุลกัน จึงเป็นผลให้การทำนายผิดพลาด ดังนั้นจึงเลือกโมเดลเพื่อนำมาประยุกต์ใช้กับงาน 4 โมเดล 
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ได้แก่ สายพันธุ์ หู หาง สีตัว เนื่องจากโมเดลขน และปลอกคอ มีการรู้จำและทำนายผิดพลาดมากกว่า
เนื่องจากชุดข้อมูล จึงไม่นำมาใช้กับงาน เนื่องจากไม่มีความหลากหลายทางของชุดข้อมูลมากพอ 
 
 
 

 
 


